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« Convolution (8/d3)
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* CNN (Convolutional Neural Network) 2%
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LCN (Local Contrast Normalization)
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Super-Resolution
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(b) Diverse tasks with diverse results

Inpainting

39



F’d ¢ (Image Restoration)

X=1s

ot
0x
~~
[I}a
=
H
=]
IM
=2
o\l
0

(d) Flexible in solving complex degradation

40



Deep Learning

Aolo| Hr & X[ > o4 x Het X3

41






	슬라이드 1: CNN 모델 개요
	슬라이드 2
	슬라이드 3: CNN 모델이란?
	슬라이드 4: CNN 모델이란?
	슬라이드 5: CNN 모델이란?
	슬라이드 6: CNN 모델이란?
	슬라이드 7: CNN 모델의 기본 구조
	슬라이드 8: Convolution Layer (합성곱 층)
	슬라이드 9: Convolution Layer (합성곱 층)
	슬라이드 10: Convolution Layer (합성곱 층)
	슬라이드 11: Convolution Layer (합성곱 층)
	슬라이드 12: Convolution Layer (합성곱 층)
	슬라이드 13: Pooling Layer (전달층?)
	슬라이드 14: LCN (Local Contrast Normalization)
	슬라이드 15: Fully Connected Layer (완전연결층)
	슬라이드 16: SoftMax
	슬라이드 17: CNN 전체 구조의 예시
	슬라이드 18
	슬라이드 19: 뇌의 시각정보 처리 구조: 눈과 망막의 구조
	슬라이드 20: 뇌의 시각정보 처리 구조: 눈과 망막의 구조
	슬라이드 21: 뇌의 시각정보 처리 구조: 눈과 망막의 구조
	슬라이드 22: 뇌의 시각정보 처리 구조: 시각정보의 흐름
	슬라이드 23: 뇌의 시각정보 처리 구조: 시각 피질
	슬라이드 24: 뇌의 시각정보 처리 구조: 시각 피질
	슬라이드 25: 뇌의 시각정보 처리 구조: 시각 피질
	슬라이드 26: CNN 모델의 구상
	슬라이드 27: 시각의 전달 경로 (CNN과 비교해보자)
	슬라이드 28
	슬라이드 29: CNN 모델과 DNN 모델의 차이
	슬라이드 30: CNN 모델과 DNN 모델의 차이
	슬라이드 31: CNN 모델과 DNN 모델의 차이
	슬라이드 32
	슬라이드 33: 전통적인 영상처리 방법과의 차이
	슬라이드 34: 영상 분류 (Image Classification)
	슬라이드 35: 영상 검출 (Image Detection)
	슬라이드 36: 영상 영역 분할 (Image Segmentation)
	슬라이드 37: 영상 복원 (Image Restoration)
	슬라이드 38: 영상 복원 (Image Restoration)
	슬라이드 39: 영상 복원 (Image Restoration)
	슬라이드 40: 영상 복원 (Image Restoration)
	슬라이드 41: 영상 복원 (Image Restoration)
	슬라이드 42

