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그림 http://ai4school.org

군집화에 활용하는 데이터의 성질

Target : 없음

Feature
Attributes
독립변수
문제
: 정형/비정형데이터



군집화(Clustering) 란?
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• 대표적인 비지도학습 방법으로 문제(데이터)를 주지만 답(레이블)

은 주지 않고 데이터의 속성이 유사한 것끼리 모아 분류하는 기법

• 군집화(Clustering)의 주요 모델로는 K-Means (k평균 군집

화), Hierarchical Clustering(계층적 군집화)등이 있음

• 모델이 자기 나름의 계산으로 데이터들을 적절한 개수의 그룹으

로 나누어 주지만, 각 그룹이 가지는 의미와 활용도를 찾아내는 것

은 분석자의 몫

• 군집화는 데이터 분석 기법 자체가 중요한 게 아니라, 어떻게 변수

들을 수집해 그룹을 나누고 맞춤 대응을 할 것인가를 생각해내

는 분석가의 통찰이 휠씬 중요하다고 할 수 있음

https://www.javatpoint.com/clustering-in-machine-learning

https://scikit-
learn.org/stable/auto_examples/cluster/plot_kmeans_digits.html



분류와 군집화의 차이
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• 분류 : 서로 다른 색상과 모양(레이블)

으로 표시된 소속 집단이 있을 경우

이들의 특성을 이용하여 새로운 데이

터 A의 집단을 결정하는 것

• 군집화 : 새로운 데이터의 분류에 집

중하기 보다는 기존의 데이터를 가까

운 특성 그룹으로 나누어서 특성 그

룹의 성격을 파악하는 데 유용



군집화의 대표 알고리즘 : k-Means

◦ 학습방법

1. 군집 중심점(Centroid)을 지정해 해당 중심에서 가장 가까운 점들을 선택

2. 선택한 점들의 평균 지점으로 군집 중심점을 이동하고 다시 가까운 점들을 선택

3. 1,2 과정을 중심점이 이동하지 않을 때까지 반복
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• 장점: 
• 알고리즘이 쉽고 간결
• 대용량 데이터에도 활용가능

(시장분석이나 컴퓨터 비전 등
넓은 분야에서 활용)

• 단점: 
• feature 개수가 많을 경우 정확도 떨어짐, 
• 반복횟수가 많을 경우 시간 오래 걸림, 
• 몇 개의 군집을 선택해야 할지 정하기 어려움
• 이상치 데이터에 취약

사전에 군집의 개수 k 값을 지정해야 함.  



k-means 군집화

https://bskyvision.com/entry/k-means-클러스터링



게임유저를 사용시간과 레벨을 활용해 그룹지어보자. 

으뜸 데이터 분석과 머신러닝 박동규, 강영민 저 | 생능출판사



게임유저를 사용시간과 레벨을 활용해 그룹지어보자. 

게임 레벨로만 그룹이 나누어
진 것을 확인할 수 있다. 



데이터 전처리의 필요성

게임레벨과 시간을 기준으로
4개 클러스터로 묶임



정규화 (Normalization)

• 각각의 feature 들이 갖는값들을동일한규모로변경하는작업.�
• 정규화는모든데이터를 0에서 1�사이의 값이되도록하는것이다.�
• x�데이터의최소값이  ,�최대값이  라고하면 x를 정규화한 
는다음과같다.�(Minmax scaler)

• 입력데이터를모두이러한방식으로정규화하면모든데이터는 0에
서 1�사이의 값을갖게된다.�



표준화 (Standardization) 

• 평균과분산을활용하여데이터를정제하는방법





데이터 불러오기



K-Means를 활용하여 군집화 하기



k-Means 군집화의 성능지표 – Silhouette

Silhouette�(실루엣계수)�:

• 군집내거리와군집간의
거리를기준으로군집분할
의성과를측정하는방식

• 클러스터안의테이터들이
다른클러스터와비교해얼
마나비슷한가를나타내는
군집평가

• 실루엣지표가 1에 가까울
수록군집화가잘되었다고
판단한다.

https://starrykss.tistory.com/1962?category=911653





공공 데이터 제공 사이트
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공공데이터 :�나라에서만들거나취득하여관리하는데이터 (중앙정부,�지방자치단체,�공기업,�공공기관)

사이트명 URL

공공데이터포털(행정안전부)� http://www.data.go.kr/�

국가통계포털(통계청)� http://cosis.kr�

고속도로데이터포털(한국도로공사)� http://data.ex.co.kr�

서울열린데이터광장(서울시)� http://data.seoul.go.kr�

경기데이터드림(경기도)� http://data.gg.go.kr�

부동산실거래가(국토교통부)� http://rt.molit.go.kr/�

마이크로데이터통합서비스 https://mdis.kostat.go.kr/index.do�

보건복지데이터포털 https://kdx.kr/main�

국민건강보험(NHISS)� https://nhiss.nhis.or.kr/bd/ay/bdaya001iv.do�

구글트랜드 https://trends.google.co.kr/trends/?geo=KR�

네이버데이터랩 https://datalab.naver.com/�

한국데이터거래소(민간)� https://data.kihasa.re.kr/�

캐글(해외)� https://www.kaggle.com/�

Out�World�in�Data(해외)� https://ourworldindata.org



데이터 검색 및 전처리
https://www.data.go.kr/data/15012890/standard.do

• 결측 치를 확인하여 누락된 정보를
채워 넣을 방법을 생각해보자. 

• 필요 없는 속성을 제거하여 데이터
의 양을 줄이자. 



1 . 구글스프레드 시트형식으로 파일을 연다 .  

주 소 를 위 도 경 도 정 보 로 변 환 하 는 방 법



2 . 검색창에서 G e o c o d e  b y  A w e s o m e T a b l e 을 선택
하고 설치한다 .  



3 . 확장 프로그램에서 G e o c o d e 를 선택하여 실행한다 .

• 1 일 1 0 0 0  개 까 지 무 료 변 환 가 능





구글드라이브 경로로 데이터 불러오기

◦ 구글 스프레드시트의공유 기능을사용 1.

2.

3. 4.





지도에 나타내기 – 강원지역 공원



K-means 군집화



다음 시간에는 정형데이터를 활용한

으로

계층적 군집화에 대해 알아보고 시각

화해보도록 하겠습니다.�



활용 데이터 분석 및
머신 러닝
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관리구역 나누기 - K-means 군집화



관리구역 나누기 - 위도 경도 정보를 활용한 K-means 군집화



k-Means 결과를 지도에 나타내기 – 중심점과 함께 표시

c



k-Means 군집화의 성능지표 – Silhouette

Silhouette�(실루엣계수)�:

• 군집내거리와군집간의
거리를기준으로군집분할
의성과를측정하는방식

• 클러스터안의테이터들이
다른클러스터와비교해얼
마나비슷한가를나타내는
군집평가

• 실루엣지표가 1에 가까울
수록군집화가잘되었다고
판단한다.

https://starrykss.tistory.com/1962?category=911653



Hierarchical Clustering 모델을 활용하여 군집화 하기

군집간거리측정방법 (Distance�Metrics)�

• 유클리드거리 :�직선거리.�통계적개념내포안됨.�산포정도반영안됨.
• 맨하튼거리 :�절댓값들의합
• 캔버라거리 :�∑(x-y)/(x+y)
• 표준화거리 :�통계적거리.�측정단위표준화.�표준편차 ->�유클리디안.
• 마할라노비스거리 :�통계적거리.�변수의표준화 +�변수간의상관성(공분산행렬)�고려
• 자카드계수 :�0과 1사이값의유사도측정.�불린속성의개체일경우,�동일하면 1,�완전 불일치이면 0.
• 코사인거리,�코사인계수

https://starrykss.tistory.com/1962?category=911653



Hierarchical Clustering 모델을 활용하여 군집화 하기



Hierarchical Clustering 모델을 활용하여 군집화 하기

방법 설명

'average’ : 평균연결법
비가중 평균 거리(UPGMA)로도 불리우며, 모든 항목에 대한 거리의
평균을 구하면서 군집화 하는 방법. 계산량이 많아질 수 있다. 

'centroid’ : 중심연결법
중심 거리(UPGMC)로, 두 군집 중심 간의 거리를 측정함, 유클리드
거리에만 적합함

'complete’ : 최장 연결법
최장 거리, 완전 연결법이라고도 하며, 두 군집 간 데이터 사이의 거
리의 최대값을 측정하는 방식

'single’ : 최단연결법
단일 연결법이라고도 하며, 두 군집사이의 거리를 군집 간의 데이터
간의 가장 가까운 거리를 측정하는 방식이다. 고립된 군집을 찾는 데
중점을 둔 방식. 

'ward’ : 와드 연결법
계층적 군집 내의 오차 제곱합에 기초하여 군집을 수행하는 군집방
법으로 크기가 비슷한 군집끼리 병합하는 경향이 있으며 유클리드
거리에만 적합함

'weighted’ : 가중평균연결법 가중 평균 거리(WPGMA)





데이터 준비하기 및 탐색

결측치 없음

• CustomerId 는 고객구분
용이므로 meta

• Target 없음



데이터 시각화



K-means 알고리즘을 활용한 군집화



군집화 후 탐색 및 분석

• C1,C7,C4 는 구분의 기준이 명확
히 드러나지만 C2, C3, C5, C6 
의 구분은 현재 상태에서 드러나
지 않음.



군집화 후 탐색 및 분석



군집화 후 탐색 및 분석
– 다차원 분석 필요

• C2, C3은 여성, C5, C6은 남성으
로 구분 됨

• C2, C3 동일한 여성이나 40대를 기준
으로 나이로 구분됨. 

• C5, C6은 남성으로 역시 45세 영역에
서 나이로 구분 됨



[활용]

◦ 유통사의경우수많은점포를군집으로나누어군집 별 전략 수립에
활용

◦ 고객세분화를통한 시장세분화된마케팅전략수립

https://analysis-flood.tistory.com/27



다음시간에는

를활용한

를다루어보도록하겠습니다.�
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