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• 통계적 추론(statistical inference)

• 모집단으로부터 생성된 관측데이터로부터 모집단의 분포의 속성(중심위치, 산포 등)에 대한 가설을 검증하

거나 추정하는 등의 과정

• 대표적인 통계적 추론 과정은 추정과 검정임

통계적 추론(statistical inference)
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• 추정(Estimation) 이란?

• 표본 데이터를 이용해 모집단의 특성 값인 모수(Population Parameter)를 확률적으로 추론하는 과정

• 대표적인 추정 방법

• MME (Method of Moment Estimation, 적률 추정량)

• MLE (Maximum Likelihood Estimation)

• MAP (Maximum a Posteriori Estimation, 최대 사후 추정)

추정 (Estimation)
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• MME (Method of Moment Estimation, 적률 추정량)

• 적률(Moment) 개념을 사용하여 추정하는 방법

• 적률: 확률 분포의 위치나 모양 따위의 특성을 나타내는 기댓값

• 확률변수가 확률밀도(질량)함수 f(x)의 표본이라고 했을때

• k차 표본 적률(Simple Moment)과 모적률(Population Moment)을 일치 시킴으로써 모수를 추정할 수 있음

• k차의 표본 적률

𝒎𝒌 =
𝟏

𝒏
෍

𝒊=𝟏

𝒏

𝑿𝒊
𝒌

• k차의 모적률

𝟏

𝒏
෍

𝒊=𝟏

𝒏

𝑿𝒊
𝒌 = 𝒎𝒌 = 𝑴𝒌 = 𝑬 𝑿𝒌

MME (적률 추정량)
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적률 추정법
표본 적률과 모적률을 일치 시킴으로써 모수를 추정하는 방법
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• 적률 추정량 구해보기 1

• 확률 변수  𝑿𝟏, 𝑿𝟐, … , 𝑿𝒏이 이항 분포 𝑩𝒊𝒏𝒐𝒎𝒊𝒂𝒍(𝟏, 𝒑 )의 표본일 때,  𝒑 와  𝒑(𝟏 − 𝒑) 의 적률추정량

• 𝒑의 MME → 𝒑 는 이항 분포를 따르는 확률 변수 𝑿의 기댓값에 해당함

• 따라서 𝒑 는 1차 모적률에 해당함   → 𝑴𝟏 = 𝑬 𝑿𝟏 = 𝑬 𝑿 = 𝒑

• 1차 표본 적률 계산   → 𝒎𝟏 =
𝟏

𝒏
σ𝒊=𝟏

𝒏 𝑿𝒊
𝟏 =

𝟏

𝒏
σ𝒊=𝟏

𝒏 𝑿𝒊

• 1차 모적률과 표본적률 일치시키기   → ෝ𝒑 = 𝑴𝟏 = 𝒎𝟏 =
𝟏

𝒏
σ𝒊=𝟏

𝒏 𝑿𝒊 = ഥ𝑿   → ∴ ෝ𝒑 = ഥ𝑿

• 𝒑(𝟏 − 𝒑) 의 MME → 모적률 → 𝒑 𝟏 − 𝒑 = 𝑽𝒂𝒓 𝑿 = 𝑬 𝑿𝟐 − 𝑬 𝑿 𝟐 = 𝑴𝟐 − 𝑴𝟏
𝟐

• 따라서 표준 적률을 이용해 MME를 구하면

𝒑 ෣𝟏 − 𝒑 = 𝑴𝟐 − 𝑴𝟏
𝟐 = 𝒎𝟐 − 𝒎𝟏

𝟐 =
𝟏

𝒏
෍

𝒊=𝟏

𝒏

𝑿𝒊
𝟐 −

𝟏

𝒏
෍

𝒊=𝟏

𝒏

𝑿𝒊

𝟐

=
𝟏

𝒏
෍

𝒊=𝟏

𝒏

𝑿𝒊
𝟐 − ഥ𝑿𝟐

MME (적률 추정량)
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• 적률 추정량 구해보기 2

• 확률 변수  𝑿𝟏, 𝑿𝟐, … , 𝑿𝒏이 감마 분포  𝚪(𝜶, 𝜷) 의 표본일 때,  α 와  β 의 적률추정량 구하기

• 𝚪(𝜶, 𝜷)의 기댓값은 𝜶𝜷 이고 분산은 𝜶𝜷𝟐 임

• 따라서 모적률   → 𝑬 𝑿 = 𝑴𝟏 = 𝜶𝜷 → 𝑽𝒂𝒓 𝑿 = 𝑬 𝑿𝟐 − 𝑬 𝑿 𝟐 = 𝑴𝟐 − 𝑴𝟏
𝟐 = 𝜶𝜷𝟐

• 정리하면   → 𝑴𝟏 = 𝜶𝜷 이고 𝑴𝟐 − 𝑴𝟏
𝟐 = 𝜶𝜷𝟐

• 위의 식을 𝜶 와 𝜷 에 대하여 표현하면  → 𝜶 =
𝑴𝟏

𝟐

𝑴𝟐−𝑴𝟏
𝟐 , 𝜷 =

𝑴𝟐−𝑴𝟏
𝟐

𝑴𝟏

• 따라서 표본 적률과 모적률을 일치시켜 MME를 구하면

ෝ𝜶 =
𝑴𝟏

𝟐

𝑴𝟐 − 𝑴𝟏
𝟐 =

𝒎𝟏
𝟐

𝒎𝟐 − 𝒎𝟏
𝟐 =

ഥ𝑿𝟐

𝟏
𝒏

σ𝒊=𝟏
𝒏 𝑿𝒊

𝟐 − ഥ𝑿𝟐
, ෡𝜷 =

𝑴𝟐 − 𝑴𝟏
𝟐

𝑴𝟏
=

𝒎𝟐 − 𝒎𝟏
𝟐

𝒎𝟏
=

𝟏
𝒏

σ𝒊=𝟏
𝒏 𝑿𝒊

𝟐 − ഥ𝑿𝟐

ഥ𝑿

MME (적률 추정량)
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• MLE (Maximum Likelihood Estimation)

• 주어진 샘플 데이터의 Likelihood(가능도, 우도)를 이용하여 모집단의 분포를 추정하는 방법

• 가능도를 최대화하는 방향으로 추정함

• 이때 가장 그럴듯한 추정을 선택함

• 분포의 파라미터가 될 수 있는 후보 값은 여러 가지가 있는데 해당 샘플을 얻을 가능성이 높은 가장 그럴듯한 파라미터를 

추정한다는 의미

• 확률과 가능도의 차이

• 확률: 고정된 확률 분포에서 우리가 관심있는 영역을 의미함

• 가능도: 우리가 얻은 샘플은 고정되어 있는 상황에서 확률 분포를 정의하는 파라미터가 바뀔 때마다 측정하는 값

MLE (최대 가능도 추정)
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정규분포에서
평균을 추정한다는 것은 → 분포의 중심이 어디인지를 추정한다는 의미

분산을 추정한다는 것은 → 분포가 중심으로부터 얼마나 넓게 퍼져 있는지를 추정한다는 의미

실습 코드 참고
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• 최대 가능도의 추정이란?

• 파라미터 𝜽에 대한 가능도 함수 𝑳(𝜽)을 최대화할 수 있는 𝜽값을 구하는 것을 의미함

• 최대 값을 가지는 지점

• 주어진 수식(데이터)를 1계 미분했을 때
𝒅𝑳(𝜽)

𝒅𝜽
= 𝟎 이 되는 지점 → 이때의 𝜽를 구하면 됨

• 문제점

• 일반적인 이산 확률 분포의 식은 많은 경우, 확률의 곱으로 표현됨 → 미분이 어려운 경우가 많음

• 이때는 가능도 함수에 자연로그를 적용하여 로그 가능도 함수 𝐥𝐨𝐠𝒆 𝑳(𝜽)를 만들어서 적용할 수 있음

• 로그 가능도 함수로 바뀌더라도 이 식을 최대로 만들어주는 𝜽가 가능도 함수 𝑳(𝜽)도 함께 최대로 만들어주기 때문

에 문제 없음

𝒅

𝒅𝜽
𝐥𝐨𝐠𝒆 𝑳 𝜽 = 𝟎

MLE (최대 가능도 추정)
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log를 적용하는 이유
log를 적용하면 곱셈을 덧셈으로 바꿀 수 있기 때문에
고차 방정식을 단숨에 1차 방정식으로 만들어 줌으로써

수식을 다루는 난이도를 낮출 수 있음
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• AI에서 MLE는 어떻게 활용되나?

• MLE는 이미 확보한 데이터를 사용해서 미처 발견하지 못한 확률 모델의 파라미터를 추정할 때 사용하는 

통계기법이므로

• 과거의 데이터로부터 미래를 예측할 때 많이 사용함

MLE (최대 가능도 추정)
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• MAP(Maximum a Posteriori Estimation, 최대 사후 추정)

• 베이즈 추정

• 데이터의 빈도에 따라 계산하는 일반적인 빈도주의에서는 확률분포의 파라미터를 상수로 취급

• 베이즈 추정에서는 파라미터 𝜽가 확률 변수로 취급 → 𝜽 가 확률 변수이므로 𝜽의 확률 𝑷(𝜽)의 계산이 가능함

• 사건이 발생하기 전 파라미터 𝜽의 확률인 𝑷(𝜽)→ 사전 확률 밀도 함수(=사전분포)

• 확률 변수가 연속 확률 변수라고 가정하고, 다음과 같이 지정

• 파라미터 𝜽의 사전 확률 밀도 함수를 𝒇(𝜽)

• 파라미터 𝜽가 주어졌을 때 표본 𝒙가 관측될 확률 밀도 함수를 𝒇 𝒙 𝜽

• 파라미터 𝜽가 주어졌을 때 표본 𝒙가 얻어질 확률 → 𝑷(𝒙|𝜽)

• 파라미터 𝜽와 표본 𝒙가 동시에 얻어질 확률 → 𝒇 𝜽, 𝒙 = 𝒇 𝒙 𝜽 𝒇(𝜽)

MAP(최대 사후 추정)
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• 파라미터 𝜽가 주어졌을 때 표본 𝒙가 관측될 확률 밀도 함수를 𝒇 𝒙 𝜽 라고 했는데 표본 𝒙가 주어진다면 파라미터 

𝜽가 얻어질 확률은?

𝒇 𝜽 𝒙 =
𝒇(𝜽, 𝒙)

𝒇(𝒙)
=

𝒇(𝒙|𝜽)𝒇(𝜽)

𝒇(𝒙)
=

𝒇(𝒙|𝜽)𝒇(𝜽)

׬ 𝒇(𝒙|𝜽)𝒇 𝜽 𝒅𝜽

• 위 식에서 𝒇 𝜽 𝒙 를 사후 확률 밀도 함수(Posterior Probability Density Function, =사후 분포)

• 위식에서 𝒇(𝒙)는 파라미터 𝜽의 영향을 받지 않음 → 𝒇(𝒙)는 파라미터 𝜽와 무관 → 𝒇(𝒙)는 상수취급

𝒇 𝜽 𝒙 ∝ 𝒇(𝒙|𝜽)𝒇(𝜽)

• 사후 확률 밀도 함수 𝒇(𝜽|𝒙)는 상수인 𝒇(𝒙)와 무관하며 오직 𝒇(𝒙|𝜽)𝒇(𝜽)의 값에만 영향을 받음

→ 베이즈 추정의 핵심 개념의 하나

MAP(최대 사후 추정)
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• MAP 적용의 목적은 주어진 표본 𝒙를 이용하여 파라미터 𝜽를 추정하는 것

→ MAP는 사후 확률 밀도 함수 𝒇(𝜃|𝒙)를 최대화 시키는 파라미터 𝜽를 추정값으로 구함

෡𝜽𝑴𝑨𝑷 = 𝒂𝒓𝐠𝐦𝐚𝐱
𝜽

𝒇(𝜽|𝒙) = 𝒂𝒓𝐠𝐦𝐚𝐱
𝜽

𝒇(𝒙|𝜽)𝒇(𝜽)

׬ 𝒇(𝒙|𝜽)𝒇 𝜽 𝒅𝜽
∝ 𝒂𝒓𝐠𝐦𝐚𝐱

𝜽
𝒇(𝒙|𝜽)𝒇(𝜽)

MAP(최대 사후 추정)
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• 하나의 통계량이 있어서 이로부터 모수를 추정한다고 할 때

• 표본 평균 통계량

• 모집단 분포로부터 추출된 표본으로부터 생성된 하나의 확률 변수

• 표본 평균 통계량의 분포: 𝑵(𝜽,
𝟏

𝒏
𝟏𝟐)

• 모집단의 모수 추정

• 모집단으로부터 무한히 많은 샘플을 뽑아서 그 분포를 구성한 후 추정하면 되지만 현실적으로 불가능하므로

• 단 한 번의 표본으로부터 모집단의 모수를 추정해야 함

• 이때 통계량은 모수에 대한 하나의 추정량이 되며, 표본으로부터 계산된 하나의 값은 추정값이 됨

• 모수를 추정하는 것이므로 추정된 기댓값은 모수와 일치하여야 하고, 이를 만족하는 값을 비편향 추정량이라고 함

• 그러나 비편향 추정은 현실적으로 어려우므로 가능도(Likelihood)를 이용한 방식(MLE 등)이 주로 사용됨

비편향(Unbiased) 추정
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• 점 추정 (Point Estimation)

• 하나의 값으로 모집단 특성을 추정하는 방법으로 모수의 단일 추정치를 제공함

• 예: 표본 평균을 사용하여 모집단 평균을 추정]

• 점 추정 방법의 종류

• 표본 평균 추정: 모집단의 평균을 추정하는데 표본의 평균을 사용함. 표본 평균은 모집단 평균의 추정치로 사용됨.

• 표본 분산 추정: 모집단의 분산을 추정하는데 표본의 분산을 사용함. 표본 분산은 모집단 분산의 추정치로 사용됨.

• 표본 비율 추정: 모집단 비율을 추정하는데 표본의 비율을 사용함. 표본 비율은 모집단 비율의 추정치로 사용됨.

기타 추정 방법
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• 구간 추정 (Interval Estimation)

• 추정 값이 어느 범위 내에 있을 가능성을 나타내는 방법

• 구간 추정은 추정의 불확실성을 고려하는 데 도움이 됨

• 신뢰구간 (Confidence Interval)

• 대표적인 구간 추정 방법

• 신뢰구간은 모수가 어떤 범위 내에 있을 것으로 추정되는 것을 나타냄

• 일반적으로 95% 또는 99% 신뢰수준을 사용하며, 이 수준에서 모수가 포함될 가능성을 나타냄

• 예: "평균 IQ는 95% 신뢰구간에서 90에서 110 사이에 있을 것으로 추정됩니다."

기타 추정 방법
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• 성적 등과 같은 어떤 확률 변수가 주어졌을 때

• 과거의 다양한 예를 통해서 볼 때 𝜽 = 𝟕𝟓라고 평가되었으나

• 어떤 이유 또는 무엇인가의 변화에 의해 모평균의 값이 75보다 큰 값이라고 의심이 되는 경우, 

• 그러나 이에 대한 데이터 기반의 물증은 존재하지 않는 상황

• 이때, 𝜽 > 𝟕𝟓일 것이라는 추측(Conjecture) 또는 주장을 통계 가설(Statistical Hypothesis)이라

고 부름

• 그러나 𝜽 > 𝟕𝟓라는 가설은 틀릴지도 모르며 그 반대인 𝜽 ≤ 𝟕𝟓가 맞을 수도 있음

• 따라서 통계 가설은 2가지가 존재함: 대립가설, 귀무가설

통계적 가설
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• 검정(Testing)이란?

• 데이터 뒤에 숨어있는 확률 변수의 분포에 대한 가설이 맞는지 틀리는지 정량적으로 증명하는 작업

• 가설과 검정

• 특정한 확률 분포를 가진 확률 변수로 데이터를 모형화 하면 모수를 추정할 수 있음

• 모수의 추정 후에는 데이터 뒤에 숨어있는 확률 변수가 정말로 그 모숫값을 가졌는지 검증해 보아야 함

(해당 확률 변수가 그 모숫값을 가졌다는 주장을 논리적으로 증명해야 함)

• 가설(Hypothesis) : 확률 분포에 대한 어떤 주장

• 통계적 가설 검정(Statistical Hypothesis Testing, =검정): 가설을 증명하는 행위

• 모수 검정(Parameter Testing): 확률 분포의 모숫값이 특정한 값을 가진다는 가설을 검정하는 것

가설 검정 (Hypothesis Testing)
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• 가설 검정

• 특정 가설에 대한 증거를 수집하고, 그 가설이 참인지 거짓인지를 결정하는 과정

• 일반적으로 "귀무 가설(null hypothesis)"과 "대립 가설(alternative hypothesis)"을 설정하고, 

수집된 데이터를 통해 귀무 가설을 기각하거나 채택하는 결정을 내림

• 예시: 어떤 새로운 약의 효과를 조사할 때

• 귀무 가설: "이 약은 아무런 효과가 없다"

• 대립 가설: "이 약은 효과가 있다"

가설 검정 (Hypothesis Testing)
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• 귀무가설이 맞거나 틀렸다는 것을 증명하려면 증거가 있어야 함

• 예시

• ‘어떤 병에 걸렸다’라는 가설을 증명하려면 환자의 혈액을 채취하여 혈액 내의 특정 성분의 수치를 측정해야 한다

고 가정하면, 이때 해당 수치가 바로 검정 통계량이 됨

• ‘어떤 학생이 우등상을 받을 수 있는 우등생이다’라는 가설을 증명하려면 시험 성적을 측정하면 되며, 이 시험 성적

을 검정 통계량이라고 할 수 있음

• 검정 통계량

• 표본 데이터 집합을 입력으로 계산되는 함수의 값

• 확률 변수 𝑿의 표본에서 계산된 함수의 값이므로 어떤 값이 나올지 정확하게 예측할 수 없음

• 따라서 검정 통계량 𝒕도 검정 통계량 확률 변수 𝑻 라는 새로운 확률 변수의 표본으로 볼 수 있음

검정 통계량(Test Statistics)
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• 유의 확률

• 확률 분포와 확률 분포의 표본 값 𝒏개가 주어졌을 때, 그 확률 분포에서 해당 표본 값 혹은 더 희귀한 값이 

나올 수 있는 확률

• 어떤 표본 데이터가 해당 확률 분포에서 나오기 쉬운 값인지, 나오기 어려운 값인지를 숫자로 정량화 한 것

• 유의 확률의 값은 확률 밀도 함수에서 표본 값을 기준으로 만들어진 양측 꼬리 부분에 해당하는 영역의 면적

• 누적 확률 분포 함수를 사용할 경우, 유의 확률은 통계량 분포의 양 끝단의 면적을 구하기 때문에 

양측 검정 유의 확률(Two-sided Test p-value)이라고 부름

• 검정의 관점에서 유의 확률은 ‘귀무가설이 맞음에도 불구하고 현재 검정 통계량 값과 같은, 혹은 대립가설

을 더 옹호하는 검정 통계량 값이 나올 확률’이라고 봄

유의 확률(p-value)
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• 유의 수준과 기각역

• 유희 확률 값이 아주 작다는 것 = 귀무가설이 맞다는 가정 하에 현재의 검정 통계량 값이 나올 가능성이 매

우 적다는 의미 → 유의 확률 값이 아주 작으면 귀무가설을 기각하고 대립가설을 채택할 수 있음

• 유의 수준: 계산된 유의 확률 값에 대해 귀무가설을 기각할 것인지 채택할 것인지를 결정할 수 있는 기준값

• 유의 확률이 유의 수준보다 작으면 귀무가설을 기각하고 대립가설을 채택함

• 기각역: 유의 수준에 대해 계산된 검정 통계량

• 기각역을 알고 있다면 유희 확률을 유의수준과 비교하는 것이 아니라 검정 통계량을 직접 기각역과 비교하여 기각 

여부를 판단할 수도 있음

유의 확률(p-value)
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• 주로 다음과 같은 단계로 진행

1. 가설 설정: 귀무 가설과 대립 가설 설정

2. 표본 데이터 수집: 연구나 실험을 통해 필요한 데이터 수집

3. 통계량 계산: 수집된 데이터를 사용하여 특정 통계량(예: t-통계량, z-통계량) 계산

4. p-값(p-value) 계산: 통계량을 사용하여 p-값 계산

• p-값은 귀무 가설이 참일 때, 관측된 결과나 더 극단적인 결과가 나타날 확률을 나타냄

5. 결정: p-값을 사용하여 귀무 가설을 기각하거나 기각하지 않음

• 일반적으로 p-값이 특정 유의수준(alpha)보다 작을 때 귀무 가설을 기각함

통계적 가설 검정의 진행
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• 통계적 추론을 사용하여 데이터로부터 의사결정을 내릴 때

• 불확실성을 고려하고 통계적으로 유의한 결과를 얻는 것이 중요

• 이러한 접근 방식은 연구 및 의사결정 과정에서 신뢰성 있는 결론을 도출하는 데 도움이 됨

• 통계적 추론은 다양한 분야에서 사용됨

• 의학, 경제학, 사회과학, 공학, 생물학 등 다양한 연구 및 의사결정 과정에서 중요한 도구로 활용

• 통계적 추론을 통해 데이터로부터 의미 있는 정보를 도출하고 불확실성을 고려하여 결정을 내릴 수 있음

통계적 추론의 사용
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• 표본 추출 (Sampling)

• 모집단에서 대표적인 표본을 추출하는 과정

• 표본이 모집단을 잘 대표해야 함

• 통계량 (Statistics)

• 표본 데이터로부터 추정된 모집단의 특성을 나타내는 수치

• 평균, 분산, 표준편차 등이 있음

통계적 추론에 사용되는 주요 도구와 개념
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• 확률분포 (Probability Distribution)

• 데이터가 어떤 확률분포를 따르는지를 알아내는 것이 중요함

• 정규분포, 이항분포, t-분포 등 다양한 분포가 사용됨

• 신뢰구간 (Confidence Interval)

• 표본 데이터를 기반으로 모집단 특성에 대한 추정치를 제시하는데 사용

• 일반적으로 추정값과 신뢰수준을 함께 표현

통계적 추론에 사용되는 주요 도구와 개념
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• 가설 검정 (Hypothesis Testing)

• 귀무 가설과 대립 가설을 설정하고

• 표본 데이터를 사용하여 두 가설을 비교함으로써 통계적으로 유의한 결과를 얻는 과정

• p-값 (p-value)

• 가설 검정에서 사용되며, 귀무 가설이 참일 때 나올 확률을 나타냄

• 작은 p-값은 귀무 가설을 기각하는 데 사용

통계적 추론에 사용되는 주요 도구와 개념
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모집단에 대한 분포 추론



Probability & Statistics

• 모집단에 대한 분포 추론(population distribution inference)

• 통계학에서 모집단의 확률분포에 대한 정보를 추정하고 이해하는 과정을 의미

• 모집단(population): 특정 관심 대상 집단의 모든 개체나 단위

• 모집단의 분포: 이러한 개체나 단위의 특성에 대한 확률적인 정보를 담고 있음

• 모집단 분포를 이해하고 추론하는 것은 다양한 분야에서 중요한 역할을 수행하고 있음

• 분포 추론은 다양한 분야에서 활용되며, 예측, 품질 관리, 의사결정 등에 중요한 역할을 수행함

• 이를 통해 모집단에 대한 정보를 얻고, 이 정보를 활용하여 효과적인 의사결정을 내릴 수 있음

모집단에 대한 분포 추론
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1. 표본 추출 (Sampling)

• 실제로 모집단 전체를 조사하는 것은 매우 어렵거나 불가능할 수 있음

• 따라서 모집단에서 무작위로 표본(sample)을 추출하여 수행함

• 표본은 모집단의 부분 집합이며, 모집단을 대표할 수 있는 특성을 가지고 있어야 함

2. 표본 데이터 수집

• 표본을 추출한 후, 표본 데이터를 수집

• 표본 데이터는 모집단의 특성을 반영하고 있어야 하며

• 통계량(예: 평균, 분산)을 계산하여 모집단의 특성을 추정하는 데 사용됨

모집단 분포 추론의 진행
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3. 통계량 계산

• 표본 데이터를 사용하여 모집단의 특성에 대한 통계량(예: 표본 평균, 표본 분산)을 계산

• 이러한 통계량은 모집단 특성의 추정치(estimates)로 사용

4. 모집단 분포 가정

• 모집단의 분포에 대한 가정을 수립

• 대표적으로 사용되는 가정은 정규분포, 이항분포, 포아송분포 등

• 이러한 가정은 모집단의 실제 분포를 근사화하는 데 사용됨

모집단 분포 추론의 진행
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5. 추론 및 신뢰구간

• 표본 데이터와 모집단 분포 가정을 사용하여 모집단의 특성에 대한 추론을 수행

• 이때 신뢰구간(confidence interval)을 계산하여 모집단 특성이 어떤 범위 내에 있을 것으로 추정

• 신뢰구간은 추정값과 추정의 불확실성을 동시에 나타내는 중요한 개념

6. 가설 검정

• 표본 데이터를 사용하여 모집단 분포에 대한 가설 검정을 수행할 수 있음

• 예: 모집단 분포의 평균이 어떤 특정 값과 다른지에 대한 검정을 할 수 있음

7. 결과 해석

• 추론 결과 해석, 모집단에 대한 확률분포 정보 요약을 통하여 의사결정이나 정책 결정에 활용

모집단 분포 추론의 진행
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